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* -Nous sommes de plus de plus «noyé» par le surplus d'information. (des
centaines de zéta-octets en 2025. 1021 >Gooegol c’est 10 #1100

* -Ainsi, le défi de nos jours n'est pas de trouver de l'information mais de pouvoir connaitre quelle information est plus
véridique
* Les LLMS sont tres opaques (boite noire) malgré les modeles ouverts comme DeepSeek, le modele est
ouvert mais les données ne le sont pas.



-Comment aider |'utilisateur lambda a se déméler dans tout ¢a et pouvoir bénéficier d’un

systéme avec une vocation de «pensée critique» et pouvoir s'informer de facon éclairée

non seulement avec des points de vue qui vont dans le sens de I'utilisateur mais aussi

avec des points de vue divergents et documentes
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°* En somme:

* Besoin de reconciliation des deux paradigmes que sont les
systemes logiques et les reseaux neuronaux (connectionnistes)

|. A base de regles (logics: if-then, probabilist, fuzzy, predicate) pour
la transparence

2. RN pour la robustesse et «scalability»

* Imputabilite des geants comme Google, Meta, etc. pour leurs
algorithms

* «humain in the loop»-> Al4people, Al4good



* -Plusieurs grands modeles de langues fournissent déja des sources mais tres peu de modeles ne donnent une note (score)
ou ne donnent les «benchmark» des métriques méme si ils évaluent les sources.

* -Quelle est la qualité des sources?

* -Qui et combien de personnes partagent le point de vue des sources? (difficile a dire avec le référencement non-organique
e.g. de Google)

* -A-t’ on des sources avec des théories en contradictions dans nos sources? Quelle proportion?



. -Mieux comprendre les résultats obtenus d’une recherche
d’information (RI)

* Rappel Pertinence, R-Presicion, Fl score, BM-25 et plusieurs autres
métriques éventuellement (expliqués en termes simples a 'utilisateur A)


https://dominiqueloyer.github.io/precisionANDrecall.html

PRINCIPES GUIDANT

LEXPLICABILITE DE LAl (XAl)

Interpretability

——

Nous allons nous concentrer sur la partie : Interprétabilité

https://www.datacamp.com/tutorial/explainable-ai-understanding-and-trusting-machine-learning-models




POURQUOI LA

PRECISION N’EST PAS
SUFFISSANTE:?

(EXPLIQUEE POUR A)

Situation
Cas équilibré

Cas

désequilibré

Nombre

d'oranges
10

9

Nombre de

pommes

10

1

Précision
annhoncée

70 %

90 % (oranges)

Remarque
Bon équilibre

Pomme

ignorée



https://dominiqueloyer.github.io/pommes_oranges.html

* Deux modéles «suboratesy' implémentés en Python

l. -LIME

* Local Interpretable Model-agnostic Explanations
* Dans le cas du texte, des mots sont aléatoirement enlevés
* Dans le cas des données tabulaires «data frames» , les caractéristiques «featuresy» sont aléatoirement un peu variés ou carrément éteintes

° Les per'turbal.tiqn.s instanciées sont rajoutées au modéle prédictif et les instanciations perturbées sont enregistrées et peuvent étre interpréter par des modéles transparents comme des arbres de décision ou
régressions linéaires.

2. -SHAP

* SHapley Additive exPlanations
* Largement inspirée de la théorie des jeux et prend en considération la contribution de chaque caractéristique «feature» au modéle prédictif.

* Contrairement a LIME qui donne une interprétabilité locale, ici SHAP en donne une locale mais aussi globale

|- Traduction francaise par Google de «subborates»



* Constat: prend beaucoup de CPU, TBU
* Avoir acces a des serveurs qui permettent la parallélisation est essentielle

* E.g. Méme les 25000 documents du TREC peuvent prendre au dela de 48
heures pour I'indexation si on utilise les stopwords seulement et 3j pour
les lemmes et cela , en utilisant un systeme distribué.



Résultats d’un «semantic search reranker» dans le contexte d’'un RAG pipeline : SALES FORCE
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Role of a Reranker in RAG Systems
source:

1. Fetch ’ source:

Knowledge Base

2. Initial Results 3. Refined Results
Retriever ——————— P Reranker Generator

Reranker's Role:

= Refines initial retrieval results for improved relevance
= Enhances quality of information for generation

= Uses language models to capture nuanced relevance beyond semantic similarity



https://docs.together.ai/docs/how-to-improve-search-with-rerankers
https://www.salesforce.com/blog/llamarank/
https://www.salesforce.com/blog/llamarank/

* Limites envisagées

Colit: Les GPU voire TBU finissent par couter chers

Colt : temporel (beaucoup long que les micro-secondes de Google

Complément aux moteurs de recherche ou outils RI

Les autres facettes de I'xAl doivent &tre aussi intégrées (Vie privée, Transparence des algorithmes, Ethique
et equite, la confiance «trusty, etc.)
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* Merci!




	Slide 2: métriques d'évaluation en RI de la qualité des liens hypertexte du web
	Slide 3: Introduction
	Slide 4: Problématiques adressées: 
	Slide 5: État de l’art
	Slide 6: État de l’art (en résumé…)
	Slide 7: Le gap à combler
	Slide 8: Objectifs:
	Slide 9: Principes guidant l’explicabilité de l’AI (xai)
	Slide 10: Pourquoi la precision n’est pas suffissante? (expliquée pour λ)
	Slide 11: Méthodologie
	Slide 12: Challenges
	Slide 13: Résultats et limitations
	Slide 14: Résultats et limitations
	Slide 15: Références:
	Slide 16: Conclusion et discussion

